
 (                                           التطبيقية العلوم) الأكاديمي المنتدى مجلة                                      
 0202 (2) العدد( 9) المجلد                                 

ISSN (Print): 2710-446x   ,   ISSN (Online): 2710-4478 
 09/59/0901: النشر تاريخ  ،02/59/0901: القبول تاريخ ، 51/90/0901: التقديم تاريخ   

 

123 

 

 

 

 

 صطناعيالا الذكاء باستخدام لمبيانات ائيالإحر التحميل
  ةالإحرائي امجالبر  باستخدام لتحميلا مع النتائج قارنةوم

 2،  رحمة سعد الرزيني  1محمد عبدالله اصميدة
 حراء ، كمية العمؾـ ، الجامعة الأسسخية الأسلامية ، ليبياقدؼ الإ 3

m.esmida@asmarya.edu.ly 
 سسخية الإسلامية ، ليبياحراء ، كمية العمؾـ ، الجامعة الأقدؼ الإ 2

 

 المدتخمص

في تحميل  تحجيجاً تقشيات الحكاء الاصظشاعيو  حرائية الحجيثةيات الأساليب الاىجؼ البحث إلى استكذاؼ إمكان
أُجخيت مقارنة بيؽ نتائج تحميل البيانات باستخجاـ الحكاء  ق ىحا اليجؼيولتحق ،مؾؿ لمباحثيؽالبيانات وتقجيؼ رؤػ وح

 ).SPSS( ائج تحميل نفذ البيانات باستخجاـ الحدمة الإحرائية لمعمؾـ الاجتساعيةالاصظشاعي ونت

في الجـ  (lucoseG)حالة، تزسشت قياسات كل مؽ مدتؾػ سكخ الجمؾكؾز 022اعتسج البحث عمى عيشة قؾاميا 
ا مؽ خلاؿ الحكاء التي تؼ الحرؾؿ عميي في الشتائجتحميل تظابقاً تاماً وأعيخت نتائج ال )HbA1c(والدكخ التخاكسي

تسيد التحميل السعتسج عمى الحكاء الاصظشاعي بدخعة  ومع ذلػ ، SPSS الاصظشاعي وتمػ السدتخمرة مؽ بخنامج
بالإضافة إلى تقجيسو شخوحات وتفديخات تحميمية قيّسة يسكؽ الاستشاد إلييا في تفديخ الشتائج  الشتائجفائقة في استخلاص 

 .واتخاذ القخارات

يؾصي البحث بزخورة دمج مقخر دراسي متخرص في الحكاء الاصظشاعي ضسؽ الخظط  حه الشتائجوبشاءً عمى ى
ومؽ شأف ىحه الخظؾة أف تُكدب الظلاب والباحثيؽ  ،ضافة إلى الأقداـ العمسية الأخخػ الجراسية لقدؼ الإحراء، بالإ

 .في اتخاذ قخارات أكثخ دقة ومؾضؾعيةويديؼ  ميارات متقجمة في تحميل البيانات، مسا يدخّع مؽ وتيخة البحث العمسي
 

   ، تحميل البيانات. SPSSالحكاء الاصظشاعي ،  بخنامج  :الكممات المفتاحية
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 .الإطار التمهيدي لمبحث     1

  مقدمةال 1.1

يذيج العالؼ تظؾرات كبيخة في مختمف السجالات مع التظؾر التكشؾلؾجي الدخيع،  في العرخ الحجيث
مؽ ( كأداة محؾرية أحجثت ثؾرة في العجيج Artificial Intelligenceاعي )يبخز الحكاء الاصظش

لاستخلاص ويعتسج التحميل الإحرائي عمى الأساليب الخياضية  ،السجالات، ومشيا مجاؿ الإحراء
 مؽ الأدوات الأساسية في البحؾث العمسية.التحميل الاحرائي يعتبخ كسا  ،استشتاجات مؽ البيانات

بجأ الباحثؾف يؾاجيؾف تحجيات كبيخة في استخجاـ الأساليب  حجؼ البيانات وتشؾعيامع ازدياد ولكؽ 
 (.Hastie et al.,2009الإحرائية التقميجية في التعامل مع ىحا الكؼ اليائل مؽ البيانات )

التحميل الإحرائي في البجاية كاف يعتسج بذكل أساسي عمى الأساليب التقميجية مثل الشساذج 
امل مع كسيات ضخسة مؽ ديظة والستقجمة، والتي كانت تحتاج إلى القجرة عمى التعالإحرائية الب

 Machine) لةخاصة تقشيات تعمؼ الآ فإف الحكاء الاصظشاعي قت الخاىؽوفي الؾ  ،البيانات
Learning( والذبكات العربية )Neural Networks)  أصبح جدءًا أساسيًا مؽ الحمؾؿ الحجيثة

وتذيخ الجارسات إلى أف دمج الحكاء الاصظشاعي مع الأساليب الإحرائية  ،ائيةتحميل البيانات الإحرل
 (.    Bishop،0226التقميجية يسكؽ أف يظؾر قجرة الباحثيؽ عمى استخخاج الأنساط الجقيقة مؽ البيانات)

مسا يداعج عمى تحديؽ دقة  امل مع البيانات الزخسة والسعقجةيسكؽ لمحكاء الاصظشاعي التع
أصبحت تقشيات الحكاء  الظب والاقتراد في مجالاتف ،ظبيقات الإحرائيةوتؾسيع نظاؽ التالتحميل 

بيانات التي الالاصظشاعي أداة ميسة في تحميل البيانات البيؾلؾجية والاقترادية، ويسكشيا التعامل مع 
ؾلة تحتؾؼ عمى متغيخات كثيخة ومتشؾعة بحيث لا تدتظيع الأساليب التقميجية التعامل معيا بدي

(0202،Russell & Norving    .) 

ؼ أيزًا في تحديؽ الحكاء الاصظشاعي لا يقترخ عمى تحديؽ الأساليب الإحرائية فقط، بل يداى
( أف تكذف عؽ العلاقات DeepLearningيسكؽ لتقشيات التعمؼ العسيق) فسثلا ،كفاءة الشتائجالجؾدة و 

 Goodfellow etتخجاـ الأساليب التقميجية)السعقجة بيؽ الستغيخات التي قج تكؾف غيخ مخئية باس
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aI.,2016 ) . في تدخيع عسمية التحميل، مسا يجعميا أداة ميسة في معالجة  ىحه التقشيات تداعجو
 خسة في مختمف السجالات البحثية.البيانات الز

يخ لفيؼ كيفية دمج الحكاء الاصظشاعي مع الأساليب الإحرائية التقميجية لتظؾ  ة عج ىحا البحث أدا ي
ليحه التقشيات في إلى استكذاؼ التظبيقات العسمية  دعىكسا ياحثيؽ في تحميل البيانات. قجرات الب

لتؾضيح كيفية تحديؽ دقة وكفاءة  والاقتراد والعمؾـ الاجتساعية مثل الخعاية الرحية مجالات مختمفة
 ائي باستخجاـ الحكاء الاصظشاعي.التحميل الإحر

أساسياً في أغمب البحؾث العمسية والتظبيكية، حيث يؾفخ الظخؽ  التحميل الإحرائي جدءاً  تبخيع
في مجاؿ الحكاء  الدشؾات الأخيخة فيو  ،مؽ البياناتالكسية لاستخلاص استشتاجات دقيقة 

ة لجيخات في كيفية معاما أدػ إلى تغ (ML) لةمؼ الآ( شيج العالؼ تظؾراً كبيخاً في تعAIالاصظشاعي)
قجرتو في ي مجاؿ الإحراء التظبيقي ؽ أىسية الحكاء الاصظشاعي فكستو  ،ةوتحميل البيانات الإحرائي

لحل السذاكل السعقجة في تحميل  عجيجةكتذاؼ الأنساط، وتؾفيخ حمؾؿ عمى تحديؽ دقة الشتائج، وا
   البيانات.

 مذكمة البحث  1.1
و مػػؽ بيانػػات تتسثػػل مذػػكمة البحػػث فػػي كيفيػػة الاسػػتفادة مػػؽ إمكانيػػات الػػحكاء الاصػػظشاعي بسػػا يسمكػػ

يب بحيث يؾفخ الؾقت والجيج عكذ الأسال ،مو في التحميل الإحرائي لمبياناتوبشػ لمسعمؾمات لاستخجا
 وقتاً وجيجاً كبيخاً مقارنة بالحكاء الاصظشاعي.   دتيمػالإحرائية التقميجية التي ت

 أهداف الدراسة 1.1
 ة التقميجية.استكذاؼ دور الحكاء الاصظشاعي في تحديؽ الأساليب الإحرائي .0
 تحميل البيانات السختمفة لمحكاء الاصظشاعي في مجاؿ الإحراء التظبيقي. .0
 تقجيؼ حمؾؿ باستخجاـ الحكاء الاصظشاعي لمتغمب عمى التحجيات التي تؾاجو الباحثيؽ في تحميل .3

 البيانات.     

 أهمية البحث    1.1
 ي في تحميل بيانات.استخجاـ الحكاء الاصظشاع فكخة وميارة في طمبة الإحراء يكدب .0
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 في تحميل البيانات. تؾفيخ وقت والجيج .0
 تحميل البيانات الزخسة. .3
 دقة التشبؤ. .4
 الكذف عؽ الأنساط. .5
 تحديؽ جؾدة القخارات. .6
   فرضيات البحث 1.1

   تؾجج فخوؽ ذات دلالة احرائية بيؽ نتائج تحميل البيانات باستخجاـ  H0الفرضية الرفرية 
    حكاء الاصظشاعي ونتائج التحميل بالبخامج الاحرائية.ال                      

 لا تؾجج فخوؽ ذات دلالة احرائية بيؽ نتائج تحميل البيانات باستخجاـ  H1الفرضية البديمة 
 الحكاء الاصظشاعي ونتائج التحميل بالبخامج الاحرائية.                    

 الدارسات الدابقة    16.
ت اأىسية تظبيقات الحكاء الاصظشاعي في تظؾيخ ميار ( 2025) دارسة فيخوز وجعلاب .0

: ىجفت ىحه الجارسة إلى تدميط الزؾء عمى أىسية تظبيقات الحكاء السعالجة الإحرائية
يؽ دقة لسا ليا مؽ أىسية في تحد ت السعالجة الإحرائيةاالاصظشاعي في تظؾيخ ميار 

  شتائج البحثية. مسا يديؼ في تعديد مؾثؾقية ال وكفاءة التحميل الإحرائي

ؼ تيجية الحكاء الاصظشاعي لتحديؽ كفاءة وفاعمية عشاصخ نغااستخ ( 2024)سة جابخ ادر  .0
تيجيات الحكاء اسة إلى استكذاؼ كيفية استخجاـ استخ را: ىجفت ىحه الجالسعمؾمات السحاسبية

مؽ خلاؿ تظبيق  ة عشاصخ نغؼ السعمؾمات السحاسبيةالاصظشاعي لتحديؽ كفاءة وفاعمي
ات الحكاء الاصظشاعي في معالجة البيانات السحاسبية، مسا يعدز مؽ دقة وجؾدة تقشي

 السعمؾمات السالية.
آفاؽ تبشي الحكاء الاصظشاعي وتحجيات تظبيقو: ( 2024) سة بؽ ثامخ وبؽ فخحاتراد .3

مؾضؾع الحكاء الاصظشاعي مؽ مشغؾر نغخؼ وتظبيقي، وقج سعت إلى  تشاولت ىحه الجارسة
آفاؽ استخجامو والعكبات  جيجإلى جانب تح ئي دقيق لمحكاء الاصظشاعياخ صياغة تعخيف إج
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سة االتي تؾاجو تظبيقو في الؾاقع العسمي، وذلػ بالاعتساد عمى السشيج الؾصفي. وخمرت الجر 
ؿ مختبظة بعجد مؽ داإلى بمؾرة تعخيف شامل لمحكاء الاصظشاعي، كسا بيّشت أف تظبيقاتو ما ت

  مسا يدتجعي الححر في استخجامو والتخظيط السجروس لتؾعيفو. حتسمةاىشة والسخ الانعكاسات ال

 يدور تقشيات الحكاء الاصظشاعي في تحديؽ الإفراح السحاسب( 2022) سة الخفاعيادر  .4
سة إلى تحميل دور تقشيات الحكاء الاصظشاعي في تحديؽ كفاءة اىجفت ىحه الجر  :الإلكتخوني

مؽ خلاؿ تظبيق أدوات الحكاء الاصظشاعي في وفاعمية الإفراح السحاسبي الإلكتخوني، 
 معالجة البيانات السالية، مسا يعدز مؽ دقة وشفافية التقاريخ السالية.

فعالية الذبكات العربية في التشبؤ بالسعادلات الأكاديسية مقارنة ( 2020)دارسة الحخبي  .5
ء الاصظشاعي، سة إلى مقارنة فعالية خؾارزميات الحكااىجفت ىحه الجر : بالانحجار الخظي

، في تحميل (ANN)والذبكات العربية الاصظشاعية( SVM)مثل خؾارزمية دعؼ الستجيات
أعيخت العالي. البيانات الإحرائية الخاصة بسعجلات الشجاح الأكاديسي لجػ طلاب التعميؼ 

الشتائج أف الشساذج السجعؾمة بالحكاء الاصظشاعي تفؾقت عمى نساذج الانحجار الخظي 
-R)وتحديؽ معامل التحجيج( MSE)مؽ حيث تقميل معجؿ الخظأ السخبع الستؾسطالتقميجية 
Square).مسا يعكذ دقة أعمى في التشبؤ بسخخجات الأداء الأكاديسي ، 

   الفجهة البحثية   

ومقارنة نتائجو بشتائج  البيانات تحميلفي  الحكاء الاصظشاعي وكيفية استخجامو ؿ البحثتشاو 
 ئية.استخجاـ البخامج الاحرا

 منهجية البحث 1.1
واستخجاـ البخامج  استخجاـ الحكاء الاصظشاعي بيؽ سقارنةالسمؾب أالباحثاف  استخجـ

حالة تؼ قياس سكخ  022عيشة مؽ  لاجخاء السقارنة أخحتو  ،اتنلبيااالاحرائية في تحميل 
ميا باستخجاـ تحميوتؼ  ،سختبخ ألفا لمتحاليل الظبية بدليتؽليحه الحالات ب الجمكؾز والدكخ التخاكسي

  الحكاء الاصظشاعي مخة والبخامج الاحرائية مخة أخخػ.
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 الإطار النظري للبحث .2

    مفههم الذكاء الاصطناعي 1.2 

الحكاء الاصظشاعي يُعخؼ بأنو فخع مؽ فخوع عمؾـ الحاسؾب، حيث ييتؼ بتظؾيخ وترسيؼ 
 السذكلات. الاستشتاج، وحل ت العقمية البذخية مثل التعمؼ،اأنغسة قادرة عمى محاكاة القجر 

مج الحاسؾب قادرة عمى اقرج بو مجسؾعة مؽ الخرائص والدمؾكيات التي مشيا تجعل بخ ويُ  
الترخؼ بظخؽ تحاكي التفكيخ البذخؼ، وخاصة في مؾاجية مؾاقف لؼ يتؼ بخمجتيا مدبقًا بذكل 

 (Bishop, 2006). صخيح 

الحكاء ويُفيؼ مؾحج لمحكاء نفدو، بدبب عجـ وجؾد تعخيف  ويعج ىحا السفيؾـ مؾضع ججؿ
ر، كسا خاالاصظشاعي عمى أنو قجرة الأنغسة عمى اكتداب السعخفة واستخجاميا في التحميل واتخاذ الق

ييتؼ ىحا السجاؿ بإيجاد صيغ لتسثيل السعخفة الحؼ يسكؽ استخجاميا في عسميات الاستشتاج 
 .ة السعخفيةؾ والبخمجاوالسحاكاة، ما يجعمو متجاخلًا مع عمؼ الإدر 

"عمؼ وىشجسة  ، وعخّؼ أنو1955صاغ العالؼ "جؾف مكارثي" مرظمح الحكاء الاصظشاعي عاـ 
والاستفادة  محاكاة العقل البذخؼ وطخيقة عسمو مثل التفكيخوىؾ قجرة الالة عمى  صشع الآلات الحكية"

ذاؼ أف تؼ اكت الحاسؾب مشح مشترف القخف العذخيؽت اومع تظؾر قجر  لتجارب الدابقةمؽ ا
الحاسب باستظاعتو الكياـ بسياـ أكثخ تعقيجا مسا اعتقجنا، كإثبات الشغخيات الخياضية أو لعب 

 (.McCarthy، 0955الذظخنج بسدتؾػ عاؿٍ مؽ السيارة )
ؿ عاجدة عؽ افإف الأنغسة الحكية لا تد  تخديؽورغؼ التقجـ السحىل في سخعة السعالجة وسعة ال

 تظمب استشتاجات يؾمية تمقائية لؼؾصًا فيسا يتعمق بالسياـ التي تخر ة مخونة العقل البذخؼ ا مجار 
 .ايتؼ التعخض لي

ويعتسج ىحا العمؼ عمى فخضية أف الحكاء يسكؽ وصفو بذكل دقيق يدسح بتخجستو إلى 
خؾارزميات، وىؾ ما يثيخ ججلًا فمدفيًا واسعًا حؾؿ طبيعة العقل البذخؼ وحجود القجرة العمسية في 

ومازاؿ  قزايا في سياقات أسظؾرية وخياليةناقذت الفمدفات القجيسة والحجيثة ىحه الوقج  ،محاكاتو
وأصبح  ،ؼ ما مخّ بو مؽ انتكاسات تاريخيةرغ آمالًا كبيخة في السدتقبل ظمقالاصظشاعي ي الحكاء

ويتحسل مدؤولية التعامل مع أصعب  مؽ التكشؾلؾجيا الحجيثة جدءًا أساسياً  اليؾـالحكاء الاصظشاعي 



 التحليل الإحصائي للبيانات باستخدام الذكاء الإصطناعي
 

123 
 Volume (9) Issue (2) 2222                                                                                           2222( 2) العدد( 9) المجلد

 

 

 

ت ذكية قادرة عمى محاكاة التفكيخ آلاتحجيات في عمؾـ الحاسؾب. وىؾ يعشى ابتكار أنغسة و 
مثل التفكيخ، فيؼ   ت معخفية متقجمةاالبذخؼ، ويدتخجـ بذكل كبيخ في مجالات تتظمب قجر 

  (.Bishop، 0226) ت، والتعسيؼاالسعاني، التعمؼ مؽ الخبخ 
 

   فمدفة الذكاء الاصطناعي  2.2

ت عمى االعؾائق الخئيدية أماـ التقجـ والابتكار التقشي ىؾ التأثيخ الدمبي لبعض الابتكار يُعج أحج 
ما يؤدؼ إلى رفزيا مؽ قبل الفئات السدتيجفة، رغؼ أف الذخكات السشتجة قج تدعى لشذخ  والبيئة

ىحه إذ إف السجتسع ىؾ البيئة الأساسية التي تختبخ فييا  ،ةفياىحه التقشيات خارج حجودىا الجغخ 
فقج عيخت تقشيات إلى  ،ق، وإف فُقجت الثقة بيا أو اىتدت فإف مريخىا غالبًا الفذلالتقشيات وتظب

 ,Kamilais) ااختفائيجعيا أو اما أدػ إلى تخ  لكشيا لؼ تحعَ بقبؾؿ السدتخجميؽوتؼ تظبيقيا،  العمؽ

2018.)  

ت كاف يسكؽ أف تحجث فإف غياب الثقة السجتسعية قج يحخـ البذخية مؽ تقشيا ومؽ جية أخخػ 
 يظخح التداؤؿ: ما الحؼ يُثيخ قمقوىشا  ا،ياة لؾ تؼ تحديشيا وتجاوز عيؾبيتحؾلًا إيجابيًا في الح

معالجة  تؼ يجةعجالسجتسع تجاه بعض التقشيات؟ وما القزايا التي تيجد ثقتو فييا؟ ىشاؾ مخاوؼ 
: تأثيخ وتحكسو، مثلش السجتسع ؿ البعض الآخخ خاضعًا لشقاابيشسا لا يد  بعزيا بأنغسة وقؾانيؽ

التقشية عمى الخرؾصية، وزيادة معجلات البظالة، ومخاطخ الأمؽ، وضعف الخوابط الاجتساعية، 
 .(Voorveld and Araujo, 2020) وشخريتووتأثيخىا عمى ىؾية الفخد 

    أهمية الذكاء الاصطناعي 1.1

   الحكية. لاتكسة ونقميا إلى الآاات البذخية الستخ خ يداىؼ الحكاء الاصظشاعي في حفع الخب .0

 لات عؾضا عمى لغات بخمجةيُسكؽ الحكاء الاصظشاعي مؽ استخجاـ المغة البذخية مع الآ .0
لاحتياجات بسا في ذلػ ذوؼ ا السجاؿ أماـ مختمف فئات السجتسع ، مسا يفتحالحاسب
 فقط.عمى الستخرريؽ  اً لاستخجاـ ىحه التقشيات بعج أف كاف استخجاميا محرؾر  الخاصة

 ،العلاجات ض ووصفخايداعج الحكاء الاصظشاعي في مجالات حيؾية مثل تذخيص الأم .3
مسا يعدز مؽ كفاءة الخجمات الرحية  تظؾيخ أساليب التعميؼ التفاعمي كحلػ يدتخجـ في

   والتعميسية.
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بالجقة والاستقلالية  وتتسيد ىحه الأنغسة تاتداىؼ الأنغسة الحكية في عسميات اتخاذ القخار  .4
ت الذخرية أو امسا يقمل مؽ احتسالية الؾقؾع في الأخظاء أو التأثخ بالتحيد  لسؾضؾعيةوا

   ت الخارجية.االسؤثخ 

تتيح الآلات الحكية للإنداف فخصة الابتعاد عؽ الزغؾطات الشفدية، ويجعمو يخكد عمى  .5
كة في والسذار  في استكذاؼ السشاطق غيخ السعخوفةميسًا  اً كسا تمعب دور  ،أكثخ أىسية أشياء

السجالات التي  إضافة إلى كؾنيا أداة فعالة في عسميات الإنقاذ خلاؿ الكؾارث الظبيعية
   ت.اوسخعة في اتخاذ القخار  ذىشيًا متؾاصلًا  داً وتحتاج الى تخكي تتظمب دقة عالية

    تاريخ الذكاء الاصطناعي   1.1

 يؽ شخع عجد مؽ العمساءح عي يتذكل في مشترف القخف العذخيؽبجأ استكذاؼ الحكاء الاصظشا
 ،ستكذافات الحجيثة في عمؼ الأعرابالات ذكية، استشادًا عمى آلافي استكذاؼ طخؽ ججيجة لبشاء 

وكاف أعغؼ إنجاز تقشي في ىحا  ،وتظؾر عمؼ التحكؼ الآلي  ونغخيات رياضية مبتكخة لمسعمؾمات
كيخ الحدابي الحؼ مكّؽ مؽ محاكاة عسميات التف ع الحاسب الخقسيخا الدياؽ ىؾ اخت

 (.Voorveld and Araujo, 2020)ؼ البذخ 

 سيًا في مؤتسخ انعقج في حخـ كميةتأسذ السجاؿ الحجيث لبحؾث الحكاء الاصظشاعي رس
دارتسؾث والحؼ جسع عمساء أصبحؾا لاحقًا مؽ رواد ىحا السجاؿ لعقؾد، ومؽ أبخزىؼ: "جؾف 

ت لمحكاء اىؤلاء العمساء أسدؾا مختبخ ، أليؽ نؾيل"، "وىخبخت سيسؾف" "،مكارثي"، "مارفؽ ميشدكاؼ
جامعة كارنيجي (، MIT)الاصظشاعي في مؤسدات مخمؾقة مثل معيج ماساتذؾستذ لمتكشؾلؾجيا

حيث  مج أبيخت الجسيعاوتسكشؾا مع طلابيؼ مؽ تظؾيخ بخ  جامعة ستانفؾرد(، CMU)ميمبؾف 
لتحجث بالمغة الإنجميدية وا وإثبات نغخيات مشظكية ت الحؾاسيب حيشيا حل مدائل جبخيةاستظاع

  (.2022الخفاعي، )

ؽ تفاؤلًا يمباحثل أوبج ،فاع الأمخيكية بتسؾيل ىحه البحؾثرة الجابجأت وز  وبحمؾؿ مشترف الدتيشيات
، صخح ىخبخت سيسؾف بأف الآلات ستربح 1955ففي عاـ  بسدتقبل الحكاء الاصظشاعي خاً كبي

قاؿ  1967وفي عاـ  ،ظيع الإنداف الكياـ بياميسة يدت قادرة خلاؿ عذخيؽ عامًا عمى أداء أؼ
أف ىحه  غيخ متكامل،مارفؽ مشدكي إنو خلاؿ جيل واحج فقط ستحل مذكمة بشاء ذكاء اصظشاعي 
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مسا أدػ إلى أوؿ انتكاسة كبخػ في عاـ  السذكلات التقشية التؾقعات لؼ تأخح في الحدباف تعقيج
التسؾيل عؽ بحؾث الحكاء الاصظشاعي غيخ  حيؽ أوقفت الحكؾمتاف الأمخيكية والبخيظانية 1974

 السؾجية، تحت ضغط مؽ الكؾنغخس والسجتسع العمسي البخيظاني.

مجفؾعًا بشجاح الأنغسة الخبيخة التي  تالثسانيشيا شيج الحكاء الاصظشاعي انتعاشًا ججيجًا في أوائل
ىحه وزت أرباح اتج 1985ء البذخيؾف. وبحمؾؿ عاـ احاكت السعخفة والتحميل الحؼ يتستع بو الخبخ 

يجـ  ىحا لؼمسا دفع الحكؾمات إلى استئشاؼ تسؾيميا لمبحؾث. إلا أف  الأنغسة حاجد السميار دولار
وىي حؾاسيب متخررة في تذغيل Lisp Machine”“انيار سؾؽ أجيدة  1987ففي عاـ  طؾيلًا 

 أطؾؿ وأعسق ، مسا أدػ إلى انتكاسة ججيجة، لكشيا كانتLispمج الحكاء الاصظشاعي بمغة ابخ 

(Wu, et al., 2016.) 

ا ممحؾعًا، في التدعيشيات وبجاية القخف الحادؼ والعذخيؽ، عاد الحكاء الاصظشاعي ليحقق تقجمً 
ج افقج أصبح يدتخجـ في مجالات عجة، مثل الخجمات المؾجدتية، واستخخ  ،وإف كاف خمف الكؾاليذ
ويعدػ ىحا الشجاح إلى عجة عؾامل،  ،ظبي، وغيخىا مؽ الرشاعات التقشيةالبيانات، والتذخيص ال

وتؾثيق  محجدة،عمى حل مذكلات فخعية  اليؾـ، والتخكيدمؽ أبخزىا: القؾة الحؾسبية الكبيخة الستؾفخة 
اـ الباحثيؽ د العلاقة بيؽ الحكاء الاصظشاعي ومجالات عمسية أخخػ ذات صمة، بالإضافة إلى الت

   بسشاىج رياضية قؾية ومعاييخ عمسية دقيقة.

   ت الذكاء الاصطناعي امهار  1.1

ت الحكاء الاصظشاعي كعشرخ أساسي في تعديد كفاءة الأساتحة داخل الجامعات، مسا اميار  تعسل
ومؽ ( Ahmad, 2020)ت في ىحا السجاؿ الحيؾؼ ات الظمبة وتظؾيخ ميار ايديؼ بجوره في تشسية قجر 

  ت ما يمي:اأبخز ىحه السيار 

ت اد مؽ اكتداب ميار اتاحة لمجسيع تيجؼ إلى تسكيؽ الأفخ مج تجريبية مفتؾحة وماتؾفيخ بخ  •
في مجالات متعجدة مثل التعمؼ الآلي، معالجة المغة الظبيعية، تحميل البيانات، وبخمجة 

 أنغسة الحكاء الاصظشاعي.

ت الأساسية لجػ الظمبة لتأىيميؼ عمى إيجاد حمؾؿ إبجاعية باستخجاـ الحكاء اتشسية السيار  •
ت البخمجة، التفكيخ الشقجؼ، ترسيؼ الخؾارزميات، وحل اىحه السيار  الاصظشاعي، وتذسل

 السذكلات.
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ت الحكاء الاصظشاعي ضسؽ السشاىج التعميسية، بسا في ذلػ التفكيخ ادعؼ دمج ميار  •
  الحاسبي ومبادغ التعمؼ الآلي.

 ،تؾفيخ مرادر معخفية مشغسة ومجانية تتيح لمجسيع فيؼ تظبيقات الحكاء الاصظشاعي •
  تحميل البيانات، تظؾيخ التظبيقات الحكية  :ت استخجاـ أدواتو وتقشياتو مثلاخ ميار وتظؾي

   ومعالجة السعمؾمات.

    مجالات استخدام الذكاء الاصطناعي  6.1

خ في الكثيخ مؽ القظاعات والرشاعات، مسا يداعج في تحديؽ يشتذبجأ الحكاء الاصظشاعي 
الحكاء ويُدتخجـ السجاؿ الظبي  ىحه السجالاتدتخجـ. ومؽ أبخز جؾدة وتعديد تجخبة الس

وتقجيؼ  لأطباء في تذخيص الحالات السخضيةودعؼ ا صظشاعي في تحميل البيانات الرحيةالا
وقج أدػ الاعتساد عمى ىحه التقشيات التعمؼ الآلي في تحديؽ دقة الرؾر الظبية  ،تؾصيات علاجية
  .(Jha and Topol, 2016) ممحؾظوالأشعة بذكل 

 البيانات السالية خلاؿ تحميل اً في قظاعات الساؿ والأعساؿر عب الحكاء الاصظشاعي دو ويم
وفي القظاع  ((Luckin,2017 واكتذاؼ الاحتياؿ السالي تيجيات استثساريةاحات لاستخ خاوتقجيؼ اقت
 ،ؼ احتياجات كل طالبئمخررًا يلا تؾفّخ تقشيات الحكاء الاصظشاعي محتؾػ تعميسياً  التعميسي

 (.,.Bojarski et al 2016) ةضافة إلى تقجيؼ مداعجة باستخجاـ تقشيات معالجة المغة الظبيعيبالإ

ة فيدتخجـ الحكاء الاصظشاعي لإضفاء طابع مؽ العسق والؾاقعي أما في صشاعة ألعاب الفيجيؾ
ويغيخ تأثيخه أيزًا في قظاع الشقل مؽ خلاؿ تظؾيخ  ،ةعمى سمؾؾ الذخريات داخل المعب

 السخوراتية الكيادة، وأنغسة التشقل الحكية التي تعدز الدلامة وتديج مؽ كفاءة الحخكة ت ذاالديار 

(Ahmad ,2020). 

 وتؾجيو  السدتيمكيؽيسكؽ لمحكاء الاصظشاعي تحميل سمؾؾ  وفي مجاؿ التدؾيق والسبيعات
 مؽ خلاؿ تحميل صؾر الأقسار عةا كسا تديؼ تقشياتو في الدر  ،علانات بذكل دقيق وفعاؿالإ

 Ahmad) والأسسجةعية وتحديؽ إدارة السؾارد مثل السياه ا الرشاعية لتقييؼ حالة السحاصيل الدر 

,2020.) 
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ومع  داء والكفاءة عبخ مختمف السجالاتيسثل الحكاء الاصظشاعي فخصة كبيخة لتحديؽ الأ
لجوره نغخاً  السدتقبلمؽ الستؾقع أف تدداد التظبيقات السعتسجة عميو في  ر التظؾر التكشؾلؾجيااستسخ 

تدتخجـ تظبيقات مثل  فعمى سبيل السثاؿ ،تخجميا يؾميًاالجؾىخؼ في العجيج مؽ الخجمات التي ند
Siriˮ ” مؽ شخكةApple و”Alexa ” مؽAmazon ي لفيؼ الأوامخ تقشيات الحكاء الاصظشاع

 .(Gomez and Hunt, 2015) الرؾتيةمسا يجعميا أدوات فعالة لمسداعجة  الرؾتية وتشفيحىا

لمسدتخجميؽ بشاءً عمى  تؾصيات مخررة” Spotify”و” Netflix“كحلػ تؾفخ خجمات مثل 
وفي مجاؿ التخجسة  اء الاصظشاعيبالاعتساد عمى أنغسة التؾصية السجعؾمة بالحك تفزيلاتيؼ

 ،جيؼ تخجسات دقيقة مؽ لغات متعجدةالذبكات العربية لتق” Google Translate“يدتخجـ تظبيق 
فتعتسج عمى الحكاء  Waymo وTeslaذاتية الكيادة السظؾرة مؽ شخكات مثل ت اأما الديار 

 .(Buehler and Singh ,2009) ت لحغية أثشاء الكيادةاالاصظشاعي لاتخاذ قخار 

حمؾلًا لفحص  OpenAIمؽ ” DeepFact“تقجـ أدوات مثل  وفي ميجاف التحقق مؽ السعمؾمات 
 الأخبار الكاذبة والسعمؾمات السزممة.

تقشيات الحكاء ” Google Photos“يدتخجـ تظبيق  في مجاؿ التعخؼ عمى الرؾرخاً يوأخ 
 (. Hendrix ,2022) الاصظشاعي لترشيف الرؾر والبحث فييا حدب السحتؾػ 

ومؽ الستؾقع أف  الاصظشاعي في مختمف جؾانب حياتشايج لمحكاء اتبخز ىحه الأمثمة الجور الستد  
   ات التي تديؼ في تحؾيل العالؼ نحؾ السديج مؽ الحكاء والابتكار.يذيج السدتقبل مديجًا مؽ التظبيق

 

 ت المعالجة الإحرائية اأهمية تطبيقات الذكاء الاصطناعي في تطهير مهار  1.1

خاصة  وتفديخىا البيانات في تحديؽ مختمف جؾانب تحميلالحكاء الاصظشاعي  تقشياتتداىؼ 
عجد  إلى (0205وقج أشار زازؿ و جعلاب ) ،قجةومع عشج التعامل مع مجسؾعات بيانات ضخسة

    مشيا: ـ الحكاء الاصظشاعيتبخز أىسية استخجا الجؾانب التي مؽ
مياـ : تديؼ خؾارزميات الحكاء الاصظشاعي في أداء تنقية البيانات ومعالجتها المدبقة .1

وىي خظؾات  اتخ وتحؾيل الستغي وإكساؿ الكيؼ الشاقرة أساسية مثل تشغيف البيانات
   ضخورية لزساف جؾدة التحميل الإحرائي.
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: تؾفخ تقشيات الحكاء الاصظشاعي أدوات متقجمة لاكتذاؼ ت وهندستهااالميز  اختيار .2
مسا يديؼ في تحديؽ دقة وكفاءة عسميات  ذات الرمة داخل البيانات الأنساط والدسات

   ت.ااختيار السيد 

مثل الذبكات  كاء الاصظشاعي: تسكؽ نساذج الحالنمذجة التنبؤية والتحميل المتقدم .3
 دتقبمي واكتذاؼ العلاقات الخفيةمؽ تحميل البيانات التاريخية بيجؼ التشبؤ الس العربية

  .ارفي عسمية اتخاذ القخ  خاً سا يؾفخ دعساً كبيم

رائية : تداعج أنغسة الحكاء الاصظشاعي عمى أتستة السياـ الإحالأتمتة وقابمية التهسع .4
ما يدسح بتحميل كسيات ىائمة مؽ البيانات بذكل أسخع وأكثخ  االخوتيشية وتؾسيع نظاقي

   فعالية، وىؾ أمخ بالغ الأىسية لمباحثيؽ والظمبة.

: تستاز أنغسة الحكاء الاصظشاعي بقجرتيا عمى التعمؼ والتظؾر التعمم المدتمر والتكيف .5
لتحميل ورفع مسا يؤدؼ إلى تحديؽ نساذج ا لاؿ التفاعل مع البيانات الججيجةالسدتسخ مؽ خ

  مدتؾػ السؾثؾقية والجقة بسخور الؾقت.

ل : تجعؼ أدوات الحكاء الاصظشاعي عسمية عخض البيانات بذكالترهر البياني والتفدير .6
مسا يديل تفديخ الشتائج الإحرائية وفيسيا مؽ قبل الباحثيؽ وأصحاب  برخؼ تفاعمي

   ر.االقخ 

   : ( ىي0205زازؿ و جعلاب )ا والتي تظخؽ لي ومؽ أبخز التظبيقات الجاعسة لحلػ

•Robots Data يو ء تحميلات متقجمة وبشاء نساذج تشبؤ ا: يتيح ىحا الشؾع مؽ التظبيقات إجخ
مسا يعدز  ختيار أفزل الخؾارزميات والشساذجكسا يداعج عمى ا باستخجاـ تقشيات التعمؼ الآلي

   دقة الشتائج ويؾفخ الؾقت.

•STATA   وSASصظشاعي والتعمؼ الآلي لتعديد قشيات الحكاء الا: تجمج ىحه الأدوات ت
مفيجة ججاً في التشقيب عؽ البيانات، والشسحجة الإحرائية، والترؾر  وىي التحميميةتيا راقج

 يجعميا أدوات قؾية بيج الظمبة والباحثيؽ.  البياني، ما
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•ChatGPTؽ إلا أنو يسك باً مباشخة عمى التحميل الإحرائي: رغؼ أف تخكيده ليذ مشر
مسا يجعمو أداة تعميسية مداعجة  سفاليؼ الإحرائية وتفديخ الشتائجالاستفادة مشو في تبديط ال

  فعالة.

• TableauوPower BI البيانات : تدتخجـ ىحه السشرات الحكاء الاصظشاعي في عخض
مسا يداىؼ في  ساط والعلاقات الإحرائية بديؾلةوتتيح فيؼ الأن برخياً بظخيقة تفاعمية

  سمية اتخاذ القخار لجػ السدتخجميؽ.تحديؽ ع

أدوات التجقيق و  مثل أنغسة التعمؼ العسيق لمتشبؤتؾجج تظبيقات أخخػ  بالإضافة إلى ما سبق
والتي تمعب دوار محؾرياً في  المغة الظبيعية لمبيانات الشرية وتقشيات تحميل الآلي في البيانات

   تعديد جؾدة ودقة التحميل الإحرائي مؽ خلاؿ الحكاء الاصظشاعي.

إلا أنو مؽ الزخورؼ تؾفخ ؿ صظشاعي في ىحا السجايا الكبيخة التي يؾفخىا الحكاء الااورغؼ السد 
يؽ مسا يجعل التكامل ب ؽ وتحميل الشتائج بذكل عمسي دقيقمعخفة تخررية عسيقة لفيؼ الديا

 الحكاء الاصظشاعي والخبخة البذخية عاملًا أساسياً لتحقيق نتائج فعالة ومؾثؾقة.

 . تحميل البيانات ومناقذة النتائج1
   مقدمة   1.1

ىحه تؼ تحميل و  ليل الظبيةاالظبي لمتححالة مؽ مختبخ ألفا  200تؼ الحرؾؿ عمى بيانات 
وتؼ التحميل لمبيانات مخة  ،يجاد معادلة الانحجاروإ كسياالبيانات لسعخفة العلاقة بيؽ الدكخ والدكخ التخ 

 ومخة أخخػ باستخجاـ الحكاء الاصظشاعي ثؼ مقارنة الشتائج SPSS الإحرائي بخنامجالباستخجاـ 
 .Yالدكخ التخاكسي بالخمد لستغيخ و  Xسكخ الجمؾكؾز بالخمد رمد لستغيخ و 

   تحميل البيانات   1.1
     SPSS الاحرائي برنامجال تحميل البيانات باستخدام  1.1.1

 الخظي البديط ومعادلة الانحجاربيخسؾف تؼ تحميل البيانات لمحرؾؿ عمى معامل الارتباط  
       فكانت الشتائج التالية:  SPSS باستخجاـ بخنامج 

   يؾضح بعض السقاييذ الاحرائية ( 1)ججوؿ 



 رحمة سعد الرزيني و محمد عبدالله اصميدة
 

113 

    Journal of The Academic Forum (applied Sciences)                                           (انتطثُقُح انعهىو)ادًٍَ انًُتذي الأكيدهح 

 

 

 

 

Model Summary      

Model    R    R Square    

Adjusted R   
Square    

Std. Error of the  
Estimate    

1    .810
a
    .656    .655    1.2231    

a. Predictors: (Constant), x     

 معامل التحجيج بيشسا r=0.810الارتباط  ملكاف معا Model Summary( 1)مؽ الججوؿ 
بع والتي تعؾد الى التغيخ في يفدخ معامل التحجيج ندبة التغيخ في الستغيخ التا و 0.656=  

حيث  0.0030مغ قج ب Std Errorofthe Estimae لسدتقل. والخظأ السعيارؼ لمتقجيخالستغيخ ا
    خظاء التقجيخية أقل.الأحجؼ أف  ييعش كمسا صغخ ىحا الشؾع مؽ الخظأأنو 

    ANOVAيؾضح ججوؿ ( 2)ججوؿ 

  Model   

Sum of  

Squares       Df     Mean Square   F    Sig.   

 1   
 Regression    565.707    1    565.707    378.142    .0003   

 Residual    296.212    198    1.496           

 Total    861.919    199               

a. Dependent Variable: y   

b. Predictors: (Constant), x 

  
مسا يعشي أف ، 2.25أقل مؽ  2.222ؾؼ يداوؼ سعشمدتؾػ الANOVA التحميلججوؿ 

مخبع بمغ  الجمؾكؾز، وقجكسي والدكخ اىشاؾ علاقة ذات دلالة إحرائية بيؽ الستغيخيؽ الدكخ التخ 
    وىؾ مخبع الخظأ السعيارؼ لمتقجيخ. 0.496حؾالي  Mean Sguare of Residualالبؾاقي  وسط

 يؾضح معادلة الانحجار( 3)ججوؿ               

 Coefficients
a
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 Model   

Unstandardized   

Coefficients   

Standardized  

Coefficients   

  t   

 Sig.   

    B    Std. Error    Beta   
      

(Constant   5.049    .190       26.517   .000   

 1    X    .019    .001    .810   19.446   .000   

a. Dependent Variable: y                   كانت كسا يمي: ( التشبؤ)معادلة خط الانحجار 

 Y=5.049+(0.019 * X)    

 ىي الستغيخ السدتقل وىؾ الدكخ الجمؾكؾز X ستغيخ التابع وىؾ الدكخ التخاكسي، وىي ال Yحيث  
 .فخضية نسؾذج الانحجاروبشاءً عمى 

H0 : الانحجار غيخ معشؾؼ 
   H1 : الانحجار معشؾؼ 

 مسا يجؿ عمى معشؾية الشسؾذج.   H1ونقبل H0 نخفض
 
 
 
 
 

 يؾضح معامل الارتباط  ( 4)ججوؿ رقؼ 

 Correlations   

     Y    X   

   y   Pearson    

 1    .810**   
    Correlation   
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 Sig. (2-tailed)        .000   

 N    200    200   

   x   Pearson    

 .810**    1   
    Correlation   

 Sig. (2-tailed)    .000       

 N  200      200 

حيث بمغ مدتؾػ  2.20مدتؾػ الجلالة شجعقؾية ىشاؾ علاقة معشؾية طخدية ( 4)الججوؿ مؽ 
 وبشاءً   علاقة طخدية قؾية. وىي 0.810 بمغتقيسة معامل الارتباط و  Sig=0.000 الجلالة

 اط عمى فخضية معامل الارتب

H0 : R=0 
H1: R 0 

 مسا يجؿ عمى أف الارتباط معشؾؼ.H1  ونقبلH0 نخفض 
 
    الاصطناعي  باستخدام الذكاءتحميل البيانات   1.1.1

  :الاصظشاعي والتي تدتخجـ في تحميل البيانات مشيامؽ مؾاقع الحكاء  تؾجج العذخات     
Julius Ai , Couplar , Powerdrill, DataLab, Echobase, Tableau, Akkio, Polymer, Rtutor, 

       ChatGPT. 

      

 

 

 Jluiusتحميل لبيانات باستخدام مهقع  .0
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18   
19    

20    
21 model = sm.OLS(y,    # استخشاج يهخص انُتائح  X_with_const).fit() summary = 
model.summary()  print(summary) #  استخشاج  

  ذاسيعادنح الاَس  
intercept = model.params['const']  slope  
= model.params['Glucose']    

  print('يعادنح الاَسذاس:') print('HbAIC = ' + 
str(intercept) +      
+  +     

     

Code Explanation    

This code snippet conducts a simple linear regression analysis to model the relationship 

between HbAIC and Glucose levels using the OLS method from the statsmodels library. 

- Define independent variable (Glucose) and dependent variable (HbAIC). - Add a 

constant to the independent variable for the regression model. - Fit an OLS regression 

model using the defined variables. - Print the summary of the regression results. - 

Extract and print the regression equation. Show More    

textClick to view    

   يعايم الاستثاط تُشسىٌ 

0.8101448628428882    

Share Download     

    

Summary    
                            OLS Regression Results                             
===========================================================================   
===    
Dep. Variable:                  HbAIC   R-squared:                       0.656    
Model:                            OLS   Adj. R-squared:                  0.655  
Method:                 Least Squares   F-statistic:                        
378.1    
Date:                Mon, 09 Jun 2025   Prob (F-statistic):              
8.33e-48    
Time:                        14:48:24   Log-Likelihood:                -  
323.06    
No. Observations:                 200   AIC:                                
650.1    
Df Residuals:                     198   BIC:                              656.7    
Df Model:                           1                                             
Covariance Type:            nonrobust                                            
===========================================================================   

 

' + ' 
 

 

str(slope) 
 

 

' * Glucose') 
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===                  coef    std err          t      P>|t|      [0.025        
]579.0    
---------------------------------------------------------------------------  --
-  const          5.0490      0.190     26.517      0.000       4.673        
5.424  Glucose        0.0188      0.001     19.446      0.000       0.017        
0.021    
===========================================================================  
===    
Omnibus:                       19.947   Durbin-Watson:                      
1.955    
Prob(Omnibus):                  0.000   Jarque-Bera (JB):                  
.92709    
Skew:                           0.594   Prob(JB):                        
3.54e-07    
Kurtosis:                       4.467   Cond. No.                            
433.    
=========================================================================== 
===    
    

Notes:    

[1] Standard Errors assume that the covariance matrix of 
the errors is correctly specified.    

   :يعادنح الاَسذاس 

Summary  

   

HbAIC = 5.048966038808162 + 0.018837678173371314 *    

 Glucose   
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 (Glucose) وسكش اندهىكىص (HbAIC)    تى زساب يعايم الاستثاط تُشسىٌ تٍُ انسكش انتشاكًٍ

انًتغُشٍَ. َظهش انشسى   .، يًا َذل عهً وخىد استثاط قىٌ يىخة ت081ٍُوكاَت انُتُدح زىانٍ  

اء تسهُم الاَسذاس انخطٍ انثسُط، ويهخص تىضىذ تعذ رنك، تى إخش انثُاٍَ انعلاقح انخطُح تُُهًا 

تُا ء  عهً )سكش اندهكىص(   Glucose. :انًُىرج َفسش:يعادنح الاَسذاس انُاتدح هٍ انُتائح َىضر أٌ 

HbAIC  )يٍ انتثاٍَ ف66ٍزىانٍ  ) الدكخ التخاكسي %   

HbAIC=5.05+0.0188×GlucoseHbAIC=5.05+0.0188×Glucose    

 

 فٍ انسكش  0.0188فٍ سكش اندهىكىص تقاتهها صَادج تقشَثُح تًقذاس  1اس أٌ أٌ كم صَادج تًقذ

 .!انتشاكًٍ. إرا سغثت فٍ تفاصُم أكثش أو تسهُم إضافٍ، أخثشٍَ تزنك

 

عؽ طخيق مؾقع  نلاحع أف الشتائج التي تؼ التؾصل إلييا بتحميل البيانات بالحكاء الاصظشاعي
Juluis ييا باستخجاـ البخنامج الاحرائي مداوية لمشتائج التي تؼ التؾصل إلSPSS   

  ChatGPT تحميل البيانات باستخدام مهقع  .2

 

Statistical Analysis Report: Glucose vs HbA1C 

Data file: Sugar.xlsx 

Observations (after removing missing): 200 

Pearson correlation (r): 0.8101 

p-value (two-tailed) for r: 8.33e-48 

OLS Regression (HbA1C = a + b * Glucose): 

Intercept (a) = 5.04897 

Slope (b) = 0.01884 

R-squared = 0.6563 

p-value for slope = 8.33e-48 

F-test p-value = 8.33e-48 

Scatter plot with regression line: 
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Reproducible code (run locally): 

# Reproducible script for analysis (Python) 

import pandas as pd 

import numpy as np  

from scipy import stats 

import statsmodels.api as sm 

import matplotlib.pyplot as plt 

df = pd.read_excel("Sugar.xlsx", sheet_name=0) 

df = df.rename(columns={df.columns[0]:'HbA1C', df.columns[1]:'Glucose'}) 

df = df[['HbA1C','Glucose']].dropna() 

r, p = stats.pearsonr(df['Glucose'], df['HbA1C']) 

print("Pearson r:", r, "p-value:", p) 

X = sm.add_constant(df['Glucose']) 
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y = df['HbA1C'] 

model = sm.OLS(y, X).fit() 

print(model.summary()) 

plt.scatter(df['Glucose'], df['HbA1C']) 
x = np.linspace(df['Glucose'].min(), df['Glucose'].max(), 100) 

plt.plot(x, model.params['const'] + model.params['Glucose']*x, linestyle='-') 

plt.xlabel('Glucose (mg/dL)'); plt.ylabel('HbA1C (%)'); plt.title('Glucose vs HbA1C') 

plt.show() 

Conclusions: - Pearson correlation and regression were computed; values 

shown above. - The 

relationship is indicated by Pearson r and the regression slope; check p-values 

for statistical significance. 

Recommendations: - Examine residual diagnostics (normality, 

homoscedasticity) if you plan inference or 

prediction. - Consider adding clinical covariates (age, BMI) to improve the 

model. 

 �� مستاز
 :لسعادلة الانحجار بيؽ التحميل الإحرائي الكاملبسا أنػ تخيج 

 المتغير المدتقل (X): سكر الجمهكهز (Glucose) 
 تابعالمتغير ال (Y): الدكر التراكمي (HbA1C) 

 :فدأقجّـ لػ الشتيجة الشسؾذجية )كسا ستغيخ بعج تحميل السمف الحؼ أرسمتو

 
 البيانات وصف: أولا  ��

  بؾحجة سكر الجمهكهزتسثل البيانات قياسات لسدتؾػ (mg/dL) الدكر التراكميو HbA1C 
 %).بؾحجة(
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  مؽ  التنبؤ بالدكر التراكمييخيؽ وىل يسكؽ بيؽ الستغ العلاقة الإحرائيةاليجؼ ىؾ معخفة
 .خلاؿ قياس الجمؾكؾز

ا  ��  (Pearson Correlation) الرتباط معامل: ثانيا

 :بيؽ الستغيخيؽ معامل ارتباط بيرسهن تؼ حداب 

r=0.81 

  بيؽ سكخ الجمؾكؾز والدكخ التخاكسي علاقة طردية قهيةيجؿ عمى وجؾد. 
  اكسي بشدبة متشاسقة تقخيبًاأؼ أنو كمسا زاد الجمؾكؾز، زاد التخ. 
  قيسة p < 0.001 →  دالة إحرائيًاالعلاقة. 

 ثالثاً: نمهذج الانحدار الخطي البديط ��

 :السعادلة العامة

HbA1C=a+b×Glucose\text{HbA1C} = a + b \times 
\text{Glucose}HbA1C=a+b×Glucose  

 :بعج التقجيخ مؽ البيانات نحرل عمى

HbA1C=5.05+0.0188×Glucose 

\boxed{\text{HbA1C} = 5.05 + 0.0188 \times 
\text{Glucose}}HbA1C=5.05+0.0188×Glucose  
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 تفسير المعاملات  

 الميل (b = 0.0188): 
بسقجار  HbA1C في الجمؾكؾز تؤدؼ إلى ارتفاع متؾقع في mg/dL 0كل زيادة مقجارىا 

2.2088%. 
 المقطع (a = 5.05): 

 (كسي عشجما يكؾف الجمؾكؾز صفخًا )قيسة نغخية فقطالكيسة التقجيخية لمتخا

 رابعاً: جهدة النمهذج ��

 القيمة الإحراء

 R2R^2R2 0.656معامل التحجيج 

F-statistic 150.4 

  P-value دالة  ⁴⁸⁻10 × 8.33  ( لمشسؾذج( 

 .ؾزيسكؽ تفديخه مؽ خلاؿ تغيخ الجمؾك HbA1C من التغير في %65.6  ىحا يعشي أف حؾالي  ��

 خامداً: الرسهم البيانية ��

 (Scatter Plot) رسم الانتذار .0
 .HbA1Cو Glucose يؾضح العلاقة الخظية الظخدية بيؽ

 (Regression Line) الخط الانحداري  .0
 .تؼ رسسو لبياف الاتجاه العاـ لمديادة

 (Residuals vs Fitted) بهاقي النمهذج .3
 .قافتراض الخطية متحق → تُغيخ أف التذتت عذؾائي
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 (QQ-Plot) لمبهاقي QQ مخطط .4
 .افتراض التهزيع الطبيعي لمبهاقي مقبهل → الخظؾط متقاربة مؽ القظخ

 سادساً: الاستنتاج والتهصيات ��

  بيؽ سكخ الجمؾكؾز وسكخ علاقة خطية مهجبة قهية ودالة إحرائيًاتؾجج HbA1C. 
  ؾز باستخجاـ الشسؾذج مؽ خلاؿ قياسات الجمؾك التنبؤ بالدكر التراكمي بدقة معقهلةيسكؽ

 .أعلاه
 يؾصى باستخجاـ الشسؾذج في الجراسات الظبية لسخاقبة تظؾر مخض الدكخؼ أو فعالية العلاج. 

 :يحتؾؼ عمى PDF تقريرًاىل تخغب أف أُصجر لػ الآف 

 التحميل الإحرائي السفرل 
 الججاوؿ 
 الخسؾـ البيانية 
 بمغة( كؾد التحميل الكامل Python)؟ 

ىي نفذ الشتائج  ChatGPTج التي تؼ التؾصل إلييا مؽ تحميل البيانات مؽ مؾقع نلاحع أف الشتائ 
ومعادلة  0.81حيث أف معامل الارتباط بيخسؾف يداوؼ  SPSSعشج التحميل بالبخنامج الاحرائي 

 Y= 5.05 + 0.019 Xالانحجار ىي: 

وؿ في الجج SPSSويسكؽ تمخيص نتائج التحميل باستخجاـ الحكاء الاصظشاعي وباستخجاـ بخنامج 
 التالي:
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   SPSSالتحميل ببرنامج ( مقارنة النتائج بين التحميل باستخدام الذكاء الاصطناعي وباستخدام 1جدول)
 SPSSالبرنامج الاحرائي  الذكاء الاصطناعي وجه المقارنة ر. م
 أقل سرعة في تحميل البيانات أسرع في تحميل البيانات الدرعة 1

سمه  كيفية اختيار الا 2
 الاحرائي

يقهم الذكاء الاصطناعي باقتراح 
 أساليب احرائية لمتحميل بها

لا تقهم البرامج الاحرائية باقتراح 
أساليب احرائية بل يختار المحمل 

 .الاحرائي بنفده الاسمه 
 1..1 1..1  معامل الارتباط 3

 Y= 5.05 + 0.019 X Y= 5.05 + 0.019 X معادلة الانحدار 4

مى برنامج بمغة التحرل ع 5
 بايثهن لخهارزمية التحميل

يعطي أكهاد )برنامج بمغة بايثهن( 
 لخهارزمية التحميل

لا يعطي أكهاد )برنامج بمغة 
 بايثهن( لخهارزمية التحميل

 
 تالنتائج والتهصيا. 1

   النتائج  1.1

ظشاعي مع ومقارنة الشتائج التي تؼ تحميميا باستخجاـ الحكاء الاص مؽ خلاؿ تحميل البيانات
تؾصمشا لمشتائج  SPSSحرائي البيانات باستخجاـ البخنامج الإ الشتائج التي تؼ الحرؾؿ عمييا بتحميل

 التالية:
مشتائج التي تحرمشا عمييا باستخجاـ ل مظابقةىي  SPSSنتائج تحميل البيانات باستخجاـ بخنامج  .0

   الحكاء الاصظشاعي.

   لخؾارزمية التحميل. و بخنامج بمغة بايثؾف أكؾد الحكاء الاصظشاعي نتحرل عمى عشج استخجاـ  .0

   يسكؽ استذارة مؾاقع الحكاء الاصظشاعي حؾؿ التحميل السشاسب. .3

بإدخاؿ نفذ الأوامخ الدابقة فإنو يعظي نتائج  ػ ء التحميل بالحكاء الاصظشاعي مخة أخخ اعشج اجخ  .4
 عمييا.مظابقة لسا سبق الحرؾؿ 

    التهصيات 1.1

   ميل البيانات والشتائج التي تؼ التؾصل الييا نؾصي بالتالي: مؽ خلاؿ تح       
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 كميةحراء الإإدماج واستخجاـ تظبيقات الحكاء الاصظشاعي ضسؽ مشاىج التعميؼ في قدؼ  .0
   كميات الجامعة. يبالكمية وفخخػ وحتى بالأقداـ الأ سسخيةالجامعة الأبالعمؾـ 

   ئية بالحكاء الاصظشاعي.ات تجريبية في مجاؿ السعالجة الإحرار تشغيؼ دو  .0

لتحديؽ  تذجيع الذخكات والسظؾريؽ عمى الاستثسار في البحث العمسي والتظؾيخ السدتسخ .3
      يجة.اوالتقشيات السعتسجة، بسا يزسؽ تمبية الاحتياجات الستد  الخؾارزميات
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Abstract 

This research aims to explore the potential of modern statistical methods, specifically 

Artificial Intelligence (AI) techniques, in data analysis and in providing insights and 

solutions for researchers. To achieve this objective, a comparison was conducted between 

the results of data analysis using AI and the results of analyzing the same data using the 

Statistical Package for the Social Sciences (SPSS). 

The study was based on a sample of 200 cases, which included measurements of both 

blood glucose levels and glycated hemoglobin (HbA1c). The analysis results showed a 

complete correspondence between the outputs obtained through AI and those derived from 

the SPSS software. However, the AI-based analysis was distinguished by its superior speed 

in generating results, in addition to providing valuable analytical explanations and 

interpretations that can be relied upon for interpreting findings and making decisions. 

Based on these findings, the research recommends the integration of a specialized course 

in Artificial Intelligence into the curriculum of the Statistics department, as well as other 

scientific departments. Such a step would equip students and researchers with advanced 

data analysis skills, thereby accelerating the pace of scientific research and contributing to 

more accurate and objective decision-making 

Keywords: Artificial Intelligence, SPSS, Data Analysis. 


